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侗语：基于大语言模型的侗族知识获取系统构建
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 摘　要                  针对侗族文化知识资料零散、专业性强、获取难度大等问题，文章基于大语言模型构建侗族文化知识库，

以提升民族文化的数字化保护与传播效率。首先，以侗族建筑、服饰、音乐等多领域内容为基础，构建

多维度语料库；其次，采用 LangChain 检索增强生成（RAG）对模型进行构建与对比实验。依托该方法，

实现了具备知识动态更新与问答服务功能的侗族文化知识系统“侗语”。研究结果表明，RAG 技术能

够有效降低侗族文化知识的获取门槛，提高知识服务质量，为民族文化数字化保护与创新应用提供可行

的技术方案。   

 关键词                  侗族文化；民族文化保护；大语言模型；数字化传播；LangChain     

doi：10.3969/j.issn.1672-9528.2026.03.042

1. 华南理工大学设计学院 广东广州  510006
[ 基金项目 ] 广州市哲学社会科学发展“十四五”规划课题

（2024GZGJ17）；浙江大学计算机辅助设计与图形系统全国

重点实验室开放课题（Grant No.A2416）；广州市基础研究

计划基础与应用基础研究专题一般项目（SL2024A04J00955）

0  引言

民族文化作为人类文明的瑰宝，是群体精神归属的根基，

也是文化对话的关键动力 [1]。侗族作为少数民族的重要分支，

具有深厚的文化价值和艺术价值 [2]，但其知识体系尚未得到

系统整合，公众获取难度大，制约了文化的深入传播与创新

应用。

近年来，人工智能技术尤其是大语言模型的快速发展，

为民族文化的数字化重现与智能交互提供了新的可能。已有

研究在传统文化领域的应用取得一定成效，如中医药古籍 [3]、

古诗词生成 [4] 等，但在少数民族文化领域仍存在提升空间。

同时通用大语言模型在生成民族文化内容时往往缺乏准确性

与深度，难以满足专业需求。

为此，本文以侗族文化为研究对象，探索大语言模型在

民族文化知识建模与数字化传播中的适用路径。本文通过对

比实验筛选合适的基座模型，并收集多维度侗族文化资料，

构建侗族语料库；同时分别实践了三种大模型构建路径：基

于 LangChain 的检索增强生成、Ptuning v2 微调与 SFT 微调。

在此基础上，选择表现更优的 LangChain 方法搭建侗族文化

问答系统，并通过评估验证其有效性。本文主要贡献如下：

（1）提出了侗族文化知识建模与大模型训练的完整路

径：系统化地建立从基座模型选择、语料构建到不同模型构

建方法对比的流程，为民族文化的数字化保护与智能应用提

供了可复现的技术范式。

（2）构建了多维度、高质量的侗族文化语料库。涵盖

侗族大歌、建筑、服饰、织锦、武术等多个主题，规模达

40 余万字，为侗族文化的大模型训练与后续研究奠定了数

据基础。

（3）实现了基于 LangChain 的侗族文化问答系统：构建

了一个具备实用价值和审美价值的文化辅助工具，支持知识库

匹配，在文化细节还原与事实准确性方面优于原生模型，为民

族文化的溯源式学习和创造性转化提供了便捷、可靠的服务。

本研究通过大模型技术与侗族文化研究的结合，降低了

公众和相关设计人员获取侗族文化相关知识的门槛，为侗族

文化的数字化重现提供方法论支持与实践工具，也为推动民

族文化的深度挖掘与广泛传播提供方法论和实践案例。

1  相关理论及技术

1.1  大语言模型及其在传统文化中的应用

当前，大语言模型在传统文化数字化领域展现出巨大的

应用潜力。张君冬等 [3] 基于 Ziya-Llama-13B 构建了中医药古

籍大模型“Huang-Di”，实现了古籍文本的智能理解与生成；

刘江峰等 [4] 以《四库全书》为基础开发了 SikuGPT，专注于

古诗词的自动生成与语义分析；周正达等 [5] 基于大语言模型

实现了非遗陶瓷工艺知识图谱的高质量自动构建。这些研究成

果充分验证了大语言模型在传统文化数字化中的有效性，但当

前大语言模型技术在少数民族文化的研究应用中仍存在空白，

恰好为这类文化的数字化重现与传播提供了新的技术路径。

1.2  大语言模型相关技术

检索增强生成（RAG）是一种结合了信息检索和生成模

型的技术，旨在通过引入外部知识库的信息来辅助大语言模
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型（large language models, LLMs）生成更准确且符合上下文

的答案。当大模型需要生成文本或回答问题时，会先从一个

庞大的文档集合中检索出相关信息，然后利用这些检索到的

信息来指导文本的生成。本研究采用 LangChain[6] 这一集成

RAG 能力的先进框架进行侗族文化大模型的构建。该框架具

备良好的模块化设计与强大的功能集成能力，能够以较低的

实现成本快速构建基于大语言模型的端到端应用。

尽管大语言模型具备强大的计算与预测能力，但其在特

定领域的适用精度往往受限于语料差异与概念脱节，模型微

调是缓解这一问题，实现领域迁移的关键技术 [7]。在文本分

类等任务中，监督微调（supervised fi ne-tuning, SFT [8]）作为

一种常用训练范式，在不同微调策略中具有高度的灵活性。

它既可与全参数微调结合，对模型进行全面优化，也可嵌入

高效参数微调框架中，仅调整少量参数，以适应计算资源受

限的训练环境 [9]。本文基于 ChatGLM-6B 基座模型，探索适

合构建侗族文化大模型的高效微调策略，为构建领域化大模

型提供实验依据。

2  侗族文化知识建模与大模型训练

通过对比相同数据微调的效果选择合适的基座模型，同

时构建侗族语料库，再分别从三个路径进行侗族文化大模型

的构建实践：基于 LangChain 的检索增强生成、Ptuning v2

微调和 SFT 微调。最后对比三种路径的实践效果，选择更优

者搭建侗族文化问答系统——“侗语”，本文研究框架如图

1 所示。

图 1  本文研究框架

2.1  基座模型

不同基座模型在微调后往往表现出差异化的性能特点。

本研究选取当前广泛使用的两款开源轻量化模型——Chat-

GLM-6B[10] 与 Llama2-Chinese-92M-v1 作为候选，在本地环

境中使用相同规模数据集（alpaca-zh+bell，约 470×106）

进行微调，从知识吸收能力、知识保持能力和生成稳定性

三个维度系统评估其微调表现，以确定更适合领域适应的基

座模型。

对比结果如表 1 所示，ChatGLM-6B 在微调后表现出更

优的综合性能，能有效学习新语料中的细节知识，生成内容

显著丰富具体，具有更强的知识吸收能力、知识保持能力和

生成稳定性。而 Llama2-Chinese-92M-v1 微调后则表现不佳，

其回答出现内容笼统、细节缺失等问题，甚至出现语义混乱

或不合逻辑的生成结果。因此，本研究选择 ChatGLM-6B 作

为侗族文化大模型构建的基座模型，并以此为基础开展后续

工作。

表 1  基座模型微调效果对比

评估

维度
测试问题 ChatGLM-6B

Llama2-Chinese-
92M-v1

知识吸

收能力

请简要介绍

中国剪纸艺

术的特点

能准确归纳剪纸艺术

的“形态独特、手法

细腻、寓意深刻、色

彩丰富”等核心特征，

体现对传统艺术的理

解。

回答偏离主题，

将剪纸艺术误述

为“北京艺术”，

内容失准。

知识保

持能力

简要介绍中

国的茶文化

完整保持对茶文化体

系的理解，从茶叶种

类、茶器茶席到饮茶

方式均有准确说明。

出现知识遗忘和

混淆，回答零散

且逻辑混乱。

生成

稳定性

请阐述中国

传统节日清

明节的文化

内涵

回答结构完整，从祭

祖、感恩、缅怀等多

维度系统阐述，逻辑

清晰连贯。

内容完全偏离主

题，生成失常。

2.2  侗族语料库构建

侗族文化相关的语料数量有限且分布零散，为系统整合

该领域的文本资源，研究人员广泛搜集了涉及侗族纹样、侗

族大歌、侗族建筑等多方面的书籍与学术文献，覆盖了侗族

文化的主要维度，如图 2 所示。

图 2  侗族语料库构成

通过对原始材料进行清洗与整理，最终构建了一个规模

达 40 余万字的侗族文化语料库，为后续模型预训练奠定了

数据基础。在语料预处理阶段，针对原始 PDF 格式文献的转

换需求，选用 fi tz 第三方库完成批量格式转换任务。转换为

TXT 格式后，语料经过人工检查与二次清洗，剔除其中存在
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的乱码、文献编号、刊物说明等无关信息，为模型训练提供

可靠的数据支持。

2.3  侗族文化大模型构建

为探索适合侗族文化大模型构建的技术路径，本研究系

统对比了三种实践方法：基于 LangChain 的检索增强生成、

Ptuning v2 微调以及 SFT 微调。本文从文化丰富度、文化准

确性、可维护性和资源效率四个维度进行评估，以确定最适

合侗族文化数字化传承的技术方案。

（1）文化准确性。在案例 1“侗族蜘蛛纹有什么含义”中，

基于 LangChain 的回答则明确关联至“萨神”这一侗文化核

心图腾，并提出祖先崇拜、智慧祥瑞和生命繁衍的深层内涵，

显示出对文化深层符号的准确把握。Ptuning v2 则错误地将

蜘蛛纹含义解释为头饰相关内容，反映出模型对领域知识的

理解存在偏差。回答详情如图 3 所示。

图 3  文化准确性对比

（2）文化丰富度。在案例 2“侗锦根据色彩可以分为哪

几类”中，基于 LangChain 的回答准确指出应分为“素锦”

与“彩锦”两大类，并进一步阐明“素锦多使用白、灰、青

等冷色系纱线编织”“彩锦采用互补色对比搭配”等细节，

回应更具结构性与文化一致性。Ptuning v2 微调仅能回答出

两个类别名称，缺乏具体细节说明，文化丰富度一般。回答

详情如图 4 所示。

图 4  文化丰富度对比

（3）可维护性。基于 LangChain 的检索增强生成方法支

持动态更新，可通过知识库管理界面直接添加、编辑或删除

知识条目，维护成本低。Ptuning v2 微调和 SFT 微调需要重

新训练整个模型才能更新知识，维护成本较高，尤其是 SFT

微调需要调整大量参数，维护难度较大。

（4）资源效率。基于 LangChain 的检索增强生成方法无

需训练过程，仅需存储知识库和运行检索算法，资源效率高，

Ptuning v2 微调和 SFT 微调均有较高的计算资源和时间成本

要求，资源效率较低。

基于以上对比分析，三种方法在各维度上表现存在差异。

LangChain 方法在文化准确性、文化丰富度、生成质量和可

维护性方面均表现最优，适合文化细节要求高、需要频繁更

新的侗族文化应用场景；Ptuning v2 微调在资源效率方面具

有一定优势，但文化准确性和生成质量不稳定，适合对实时

性要求不高的场景；SFT 微调虽然训练充分，但文化适应性

较差，且资源消耗大，不适合小样本文化语料场景。综合考

虑侗族文化传播的实际需求——包括文化准确性要求高、知

识需要持续更新、计算资源有限等特点，本研究选择基于

LangChain 的检索增强生成方法作为侗族文化大模型的构建

方案。该方法不仅能够提供准确、丰富的文化内容，还支持

知识库的动态维护，为侗族文化的数字化传承提供了可靠且

可持续的技术路径。

3  侗族文化问答系统设计

基于前文实验对比，本研究基于 LangChain 检索增强生

成，构建了名为“侗语”的侗族文化问答系统。系统前端采

用 Streamlit 框架实现。系统部署于本地服务器，提供知识库

管理功能，支持对文化语料进行动态更新与维护。视觉上深

度融合侗族文化元素，旨在为用户提供准确、专业且具有文

化认同感的交互体验。系统支持查看知识库匹配结果，支持

用户开展溯源式学习，确保内容的真实性与可靠性。最终效

果如图 5 所示。

图 5  侗族文化问答系统“侗语”

网页整体设计注重侗族文化符号的视觉化表达，将侗族

文化融入网页设计，有助于激发用户的情感共鸣与文化认同。

Logo 选用侗族最常见的凤鸟纹作为核心元素，承载着吉祥、

美好的象征意义；Logo 内部以侗锦花纹填充，体现了侗族

文化的独特性与深厚底蕴。网站整体配色提取自侗锦经典色

彩，问答头像采用侗族“阿哥”形象，强调侗族文化氛围，

也进一步突出了本研究在数字化平台中传承活化民族文化的

目标。

4  侗族文化大模型问答评估实验

为系统评估“侗语”文化问答系统的实际效果，本文从

文化准确性、术语规范性、信息完整度三个核心维度，与原

生 ChatGLM-6B 模型进行了对比分析，并辅以案例说明。

案例 1 中，面对“详细介绍一下侗族原始祖母”问题，

如图 6 所示，原生模型将萨神简单归类为“萨满教女神”，

缺乏侗族特有的文化称谓和具体事迹描述。而“侗语”系统

的回答则准确使用侗族文化特有的称谓“萨岁”“萨玛”，

并提供具体的历史传说内容，体现更高的文化准确性。
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图 6  文化准确性对比

案例 2 中，“侗语”系统回答严格限定在“口传类民间

文艺”，列举的六大类全部符合这一范畴，准确使用了侗族

文化研究中的专业术语，并指出了“珠郎娘美”这一特定叙

事歌及其“汉字记侗音”的特殊传承方式，展现了深厚的专

业知识。如图 7 所示。原生模型的回答则混淆了“口传文艺”

与“广义文化”，信息量有限，甚至出现专业性错误：侗语

属于汉藏语系 - 壮侗语族 - 侗水语支，而非原生模型所提到

的苗语族瑶语族。

图 7  术语规范性对比

案例 3 中，“侗语”系统将侗族妇女服饰科学划分为“紧

束型裙装、宽松型裙装和裤装”三大类，从色彩搭配、图案

特征、地域差异、场合区分等多维度系统阐述，并援引专家

研究作为权威佐证，体现了更高的信息完整度与结构层次性。

而原生模型缺乏分类体系与细节支撑，信息零散模糊。如图

8 所示。

图 8  信息完整度对比

实验结果表明，本研究构建的“侗语”系统在文化准确性、

术语规范性、信息完整度三个核心评估维度上均显著优于原

生 ChatGLM 模型。该系统能够准确使用文化特有称谓和具

体事迹描述，避免笼统表述；且严格使用专业术语，避免学

术性错误和范畴混淆；同时提供系统化的分类体系和详细的

特征描述。经评估，本研究构建的侗族文化系统有效提升了

民族文化数字化传承的质量和可靠性。

5  结语

本文系统探讨了侗族文化大语言模型的构建路径及其应

用价值。研究从基座模型的选择、侗族文化语料库的构建，

到多种技术方案下的大模型实践，再到侗族文化问答系统的

实现，形成了一套完整的侗族文化大模型研究和实践框架。

本研究不仅为侗族文化的传承与活化提供了新的方法与技术

工具，也为民族文化的数字化传播提供了可借鉴的路径与实

践案例，对推动民族文化在数字时代的创新表达与传播具有

积极意义。
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